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EVOLUCION DE LA INFLACION EN ESPANA

1. Introduccién

El objetivo de este documento es presentar diversos modelos que pueden ayudar a
entender la evolucion de lainflacion en Espafia, asi como a hacer predicciones de lainflacion
a medio plazo. El estudio se basa en un analisis estadistico-econométrico de los datos de la
inflacion publicados por e Instituto Nacional de Estadistica (INE). Entre los distintos
modelos que vamos a examinar, escogeremos los que puedan resultar mas Utiles para
entender lainflacion.

En este trabgjo distinguimos los modelos univariantes, en los que solo se usan los
datos de la inflacién, de los multivariantes, que usan, ademas, datos de otras variables
macroecondmicas, como por gemplo, € producto interior bruto o la tasa de desempleo.
Dividiremos los modelos univariantes en dos grupos. Los del primer grupo seran modelos
sencillos de regresion, y los del segundo, modelos de memoria larga.

Por tasa de inflacion mensual entendemos la variacion mensual del indice de precios
a consumo (IPC), expresada como fraccion del 1PC del mes anterior:

_IPG =1IPC,
IPC,_,

Esta es la férmula mas usada para expresar la inflacion. Aungque en muchos trabajos
de econometria se usa la formula alternativa:

X, = In(IPC)) = In(1PC._,)

ambas dan practicamente |os mismos resultados para los niveles de inflacion que se
dan actualmente en Espafia. La Figura 1 corresponde a la serie de inflacion mensual, de enero
de 1961 a diciembre de 2000.

También consideraremos la tasa de inflacién trimestral. Para obtenerla, se parte de la
subserie de la serie del IPC que solo contiene los indices de marzo, junio, septiembre y
diciembre, y se aplicala misma férmula (ahora, t designa un trimestre, no un mes). La Figura 2
corresponde a la tasa de inflacion trimestral para e mismo periodo. La tasa de inflacion anua
(Figura 3) se calcula de forma parecida.

En estos gréficos podemos observar un aumento de la inflacion durante |a década de
los setenta, y un descenso en la década de los afios ochentay la primera mitad de los noventa.
En la segunda mitad de esta década, |a inflacion se mantuvo mas o menos estable. Otro rasgo



de estas series es que la volatilidad de lainflacion, es decir, su variabilidad a corto plazo, es
menor en los Ultimos afios, a partir de 1994, aproximadamente. Esto podria atribuirse, en
parte, a una mayor preocupacion de las autoridades monetarias por mantener la estabilidad de
los precios 'y, también, ala ampliacion de la cesta de la compra (los articul os cuyos precios se
usan para elaborar € 1PC).

En este trabajo evaluamos un modelo por su capacidad de predecir la inflacion del
ano siguiente. Para ello, aplicando € modelo a la serie de inflacion que acaba en diciembre
de 1988, predecimos la tasa de inflacion anual de 1989. Lo mismo hacemos para predecir la
inflacion de 1990, 1991, etc., hasta la del afio 2000, usando siempre una serie que llega hasta
el mes de diciembre del afio anterior a aquel cuya inflacion queremos predecir. Después,
restamos, de la inflacion predicha por e modelo, la inflacion real, obteniendo el error de
prediccion. La calidad de un modelo la evaluamos mediante el error cuadrético medio, que es
la media de los cuadrados de los errores de prediccion obtenidos para los afios 1989-2000.
Algunos de |os model os que estudiamos usan datos mensuales; otros, trimestrales, y en algun
caso, anuales, pero, para todos ellos, estamos interesados en la prediccion de la tasa anual
de inflacion a un afio vista, en e momento que se conoce la tasa de inflacion mensual de
diciembre del afio anterior.

2. Volatilidad e inflacién subyacente
Para entender las causas de la volatilidad de la tasa de inflacién mensual, es bueno

recordar cdmo se obtiene el 1PC, que no es sino una media ponderada de indices referidos a
grupos de articulos de consumo, obtenida con lallamada formula de L aspeyres:

IPC=Y w],

en laque li designa un indice particular, y wi es su peso en la media ponderada. La
cesta de la compra se divide en varios grupos de articulos, que, a su vez, se subdividen en
subgrupos. Para el |PC espaiiol, hasta diciembre de 2000, estos grupos, y Ssus pesos, eran:

- Alimentos, bebiday tabaco (29,36%)

- Vestido y calzado (11,48%)

—  Vivienda (10,28%)

- Mengjey servicios del hogar (6,68%)

- Medicinay conservacion de la salud (3,13%)

- Transportes y comunicaciones (16,55%)

- Esparcimiento, ensefianza y cultura (7,27%)

- Otros bienes y servicios (15,26%)

En enero de 2001 se pasa de 8 a 12 grupos, de acuerdo con el indice armonizado de

precios al consumo (IPCA), cuya estructura es la misma para todos |os paises de la zona euro.
Pese a que € sistema ha cambiado, se considera, en general, que el cambio ha tenido poca



repercusion sobre la tasa de inflacion. Estos grupos se pueden descomponer en 57 subgrupos
o componentes del 1PC. El INE publica un IPC particular para cada componente. Los indices
parciales no tienen todos € mismo comportamiento, ya que no sOlo presentan mayor
volatilidad unos que otros, sino que las pautas de variacion alo largo del afio son distintas.

Lavolatilidad de algunos componentes del IPC dificultala prediccion de lainflacion
mensual, sea cual sea el método que se use. Sin embargo, como en la inflacion trimestral las
fluctuaciones de los diferentes componentes del 1PC quedan compensadas, la prediccion de la
inflacién trimestral es mas facil. En este documento nos limitamos a la prediccién de la tasa
de inflacién anual, ya sea a partir de datos mensuales, trimestrales 0 anuales, mediante
model os sencillos. En un trabgjo posterior nos ocuparemos de algunos componentes del IPC.

Una manera de mejorar la prediccion de la inflacion es usar la tasa de inflacion
subyacente, en lugar de la tasa de inflacion ordinaria, definida méas arriba. Hay distintas
formas de calcular la inflacion subyacente. Uno de los enfoques posibles es el que se basa en
métodos estadisticos de alisamiento (smoothing), transformando la serie de inflacién mensual
en otra mas lisa (con menor variabilidad a corto plazo). En este sentido, Cechetti (1996)
afirma que una media movil bilateral es suficiente para captar las tendencias a medio y largo
plazo de lainflacién.

En otra aproximacion, completamente diferente, se calcula un indice de precios
alternativo, usando una férmula de Laspeyres de la que se han excluido 10os componentes méas
voldtiles. En este enfoque, los componentes excluidos pueden ser siempre los mismos (en
Espafia, los que corresponden a los alimentos no elaborados y a la energia), o escogerse
en funcion de la volatilidad mostrada en un periodo reciente. Para hacernos una idea de la
diferencia entre la tasa de inflacion ordinaria y la subyacente calculada de este modo,
podemos recordar que, en el 1PC actual, |os alimentos no elaborados tienen un peso del 9,0%,
y la energia, del 8,8%. Para mas informacién, se puede consultar Alvarez y de los Llanos
(1999), donde se exponen las ventgjas e inconvenientes de algunos métodos y se ilustran
aplicandolos a los datos del IPC espariol, y Hogan et al. (2000), donde se presentan los
distintos métodos debatidos en los Ultimos afios. En un trabajo posterior nos ocuparemos de
lainflacién subyacente.

Como introduccion a un futuro trabajo sobre la desagregacion del 1PC, se presentan
en la Tabla 1, para los ocho grupos del 1PC antiguo, la media y la desviacién tipica de las
tasas de inflacion de los 12 meses de cada afio, desde 1977 hasta 2000. De la Tabla se
desprende que e grupo ocho (otros) es el mas inflacionario, seguido del tres (vivienda) y el
seis (transportes y comunicaciones), aunque este Ultimo grupo tiene un comportamiento
erratico en el que, sin duda, influye la evolucion del precio del petroleo. Los demés forman
un grupo homogéneo, menos el grupo dos (vestido y calzado), que presenta una inflacion
algo menor. Lavolatilidad mayor (tomando como medida de ella el cociente de la desviacion
tipica por la media) también corresponde al grupo ocho, junto con el grupo uno (alimentos), y
lamenor a grupo cuatro (mengje), ocupando |0s otros grupos una posicion intermedia.

3. Modelos naive para la inflacion anual
a) Modelo naive

En primer lugar, vamos a usar un modelo naive (también llamado paseo aleatorio)
para la inflacion anual. EIl modelo naive se basa en el supuesto de que la inflacion del afio



préximo serdigual ala de este afio méas un shock completamente aleatorio e impredecible. Se
trata de un modelo que, a diferencia de otros que veremos después, no es estacionario.

La ecuacion del modelo es:
X =X TE&

donde x; es la tasa de inflacién anual y & una serie completamente aeatoria. Latasa
de inflacion predicha por este modelo es igual a la del afio anterior. Los resultados de la
prediccion naive pueden verse en las Tablas 2 y 3. La segunda columna de la Tabla 2
corresponde a la inflacion anual, y la tercera a la prediccion de este modelo, mientras en la
Tabla 3 se dan los errores de prediccion, con € error cuadrético medio en la Ultimafila.

b) Modelo naive corregido

El segundo modelo que consideramos es un modelo naive corregido, que resulta de
la proyeccién lineal de los dos Ultimos datos de la inflacion. Usamos también datos anuales.
El modelo es, ahora:

X = 2Xt—l — X, TE

Como prediccion de x, usamos 2x; _; — X; _,. Los resultados, que son similares a los
del modelo anterior, pueden verse en las Tablas 2 y 3.

4. Modelos de memoria larga

En agunas series temporales, € valor de la serie en un momento dado tiene
influencia sobre los valores de un futuro lgano. Las llamamos series de memoria larga, para
distinguirlas de las de memoria corta, en las que un valor de la serie tiene impacto solo en €
futuro proximo, pero no en e lejano. Una caracteristica de las series de memoria larga es que
cuando la serie toma valores por encima de la media, permanece durante bastante tiempo por
encima, y lo mismo cuando toma valores por debagjo. En cualquierade los gréficos de inflacion
que hemos incluido en este informe se puede ver que hay periodos de inflacion atay periodos
deinflacion baja, 1o que sugiere que las series de inflacion podrian tener memoria larga.

Desde e punto de vista matematico, una serie tiene memoria corta cuando la suma de
sus autocorrelaciones es finita, y memoria larga cuando la suma es infinita. Cuando la funcion
de autocorrelacion (acf) de una serie tiende a cero muy rapidamente (con tasa exponencial), la
serie es de memoria corta. Si la acf tiende a cero lentamente (con tasa hiperbdlica) y es
estacionaria, es de memoria larga. EI que la convergencia de la acf sea lenta hace que
observaciones algjadas en € tiempo guarden unarelacion no despreciable y, por tanto, €l valor
de la serie en un momento dado tenga impacto en el futuro lgano de la serie.

Entre los diversos model os que permiten representar |as series de memoria larga, 10s
mas usados son los ARFIMA (p,d,q), que son una generalizacion de los modelos ARIMA, en
la que se admiten valores no enteros de d. En concreto, una serie (x;) sigue un modelo
ARFIMA (p,d,q) cuando admite una representacion del tipo:

¢(B) 1-B)'(x ~ 1) =W(B) &



en la que B es € operador backwards (Bx = x; _4), 1 la media incondicional de la
serie, @(B) y W(B) los habituales polinomios autorregresivo (AR) y de media mévil (MA), €
operador (1 —B)d.

(1-B)'x = %—dmd(dz!_l)sz— d(d_g(d_z) B3+...%t

Yy € una serie completamente aleatoria.

Geweke y Porter-Hudak desarrollaron un test estadistico para determinar si una serie
es de memoria larga, y un método para determinar los pardametros del modelo ARFIMA que
mejor se gjuste a la serie. Posteriormente, Sowell aportdé un método para hallar el estimador
de méxima verosimilitud de los parametros de un modelo ARFIMA (Baillie, 1996). Laideade
usar un modelo ARFIMA en este contexto no es del todo nueva, ya que se han usado modelos
ARFIMA para representar la inflacion subyacente. Morana (2000) sugiere, en este sentido, €
uso de un modelo ARFIMA con d < 0,5, basandose en los datos de inflacion de la zona euro.

La version estacional de los modelos ARFIMA es:

®(B) @,(B°) (1-B)* (1-B°) (1-B%)*(x —H) =W(B) Y(B") ¢,

donde s es @ periodo de la estacionalidad, que en la mayoria de las series
economeétricas corresponde a un afio.

a) Modelo de memoria larga para datos mensuales

Hemos gjustado un modelo de memoria larga a la inflacion mensual, obteniendo:
(1_ 812)0,35Xt — Et

donde x; es la tasa de inflacion anual, & una serie completamente aleatoria, y hemos
tomado s = 12. La prediccién de este modelo se puede expresar como una sumainfinita:

X = ;@(d)xt_lzk

enlaqued=0,35, y

@(d)=d, @(d) =%, @(d) = d(d _2(d -2)

En la préctica, esta suma se reduce a los quince primeros sumandos. El impacto de
los términos restantes es despreciable. Usar quince sumandos equivale a limitarse a los datos
de inflacién de los dltimos quince afios. Para predecir la inflacion del afio siguiente, se
cacula la tasa de inflacion predicha para cada mes y se suman las doce tasas mensuales
predichas, obteniendo la prediccion de la tasa anual. En las Tablas 2 y 3 se pueden ver los
resultados obtenidos con este model o.



b) Modelo de memoria larga con datos trimestrales

Es similar a anterior, aunque usa datos trimestrales en lugar de mensuales. El
modelo es:

(1- B4)0'35>q =g,

Ahora, s =4, y como €l valor estimado de d es muy parecido a obtenido para los
datos mensuales, tomamos también d = 0,35. La interpretacién es la misma que ladel modelo
anterior.

Los resultados obtenidos con este modelo se pueden ver, como los de los tres
modelos anteriormente discutidos, en las Tablas 2 y 3. Los cuatro modelos dan resultados
similares, en términos de los errores de prediccién a un afio vista. Las Figuras 4 y 5
corresponden alainflacion previstay alos errores, respectivamente.

5. Modelos arma para la inflacion trimestral

En esta seccion discutimos la posibilidad de representar la tasa de inflacion
trimestral mediante distintos modelos univariantes convencionales, empezando por un
modelo ARMA (p,q). Nuestro enfoque es méas 0 menos equivalente a la representacion del
logaritmo del IPC por un modelo ARIMA (p,1,9), ya ensayada en otros paises. En la Tabla 4
se dan la media, la desviacion tipica y los primeros valores de la acf y de la funcién de
autocorrelacion parcial (pacf) de la tasa de inflacion trimestral, para los cuatro periodos
de diez afios que van de 1961 a 2000. Los coeficientes significativos se indican con un
asterisco.

El resumen estadistico de la Tabla 4 muestra claramente que se trata de una serie no
estacionaria. No obstante, los resultados de la acf y la pacf son andlogos para las dos Ultimas
décadas, |0 que sugiere que se podria gjustar a ambas series un modelo del mismo tipo,
aunque el término constante del modelo, |, seria distinto, y también la varianza de la serie &,.
Nos restringiremos a estas dos décadas, analizandolas por separado.

Baséndonos en los valores de la acf y pacf, de los que ofrecemos un resumen en la
Tabla 5, hemos partido de un modelo AR(4):

X=HT@X 1 +@X, T @ g+ @Ky T

En la década 1981-1990, solo € término constante y |os términos de orden 2 'y 4 son
significativos, por 1o que se podria simplificar e modelo y usar un modelo de regresién en e

que @, = @;=0.

En la década 1991-2000, e término de orden 4 tampoco es significativo, o que
apunta a un modelo aln mas sencillo, que dé la tasa trimestral como funcion lineal de latasa
de seis meses antes. En la Tabla 5 se muestran los coeficientes obtenidos para distintos
modelos, separadamente para las décadas 1981-1990 y 1991-2000: el modelo AR(4) ya
citado, un modelo AR(2):

X=H+@X T @X_, T &



y cuatro modelos de regresion:

X=H+@X_, +§ 0)
X=HTGX , T @X_, + & ()
X=X , T & (1)

X =@X ot @X ot & (V)

Es interesante observar gque estos resultados nos a g an de |os model os propuestos en
la bibliografia para la inflacién en Estados Unidos y en la zona euro, en donde siempre
seincluye lainflacion del trimestre anterior, y, aveces, ése es el Unico valor de la serie que se
tiene en cuenta. Como ilustracion de este comentario, pueden compararse |os coeficientes de
la Tabla 5 con los que se proponen en Gali et a. (2001).

Hemos usado, en nuestra evaluacion mediante la prediccion de la inflacion a un afio
vista, los modelos que hemos gjustado a los datos de inflacién de la década 1981-1990.
Obsérvese que los modelos de regresion 11, 111y 1V no difieren mucho de los obtenidos para
la década siguiente. En la Tabla 6 se dan las predicciones y los errores de prediccién de los
tres modelos que dan mejores resultados. En la Figura 6 se pueden ver la serie de inflacion
trimestral y las predicciones hechas con uno de los model os de regresion.

Comparando los errores de la Tabla 6 con los de la Tabla 3, se concluye que los
modelos de regresion sin término independiente son los que dan mejor resultado, aunque no
hay que precipitarse. Debemos tener en cuenta que los modelos 111 y IV obtenidos para ambas
décadas dan una prediccion de la inflacion futura siempre menor a la actual. Esto conduce a
resultados satisfactorios en un periodo de inflacion decreciente, como e de 1980-1998 en
Espafia, pero no se adecua a repunte de la inflacion del final de la década siguiente. Basta
observar los errores de prediccion de los dos Ultimos afios para ver que ambos modelos
predicen unainferior menor alareal. No esta clara, pues, la validez de estos modelos para los
anos préximos, ni mucho menos su validez general, ya que no cabe esperar que la inflacion
disminuya indefinidamente.

Una alternativa a modelo AR es un modelo MA(4):

X =HU+te —-0¢& -6, 6,5, -0¢,

gue para la década 1991-2000 da resultados parecidos a AR(4), pero no asi para €l
periodo 1981-1990. En este trabajo hemos descartado |os model os de media movil.

6. Modelos basados en la curva de Phillips

En la bibliografia se pueden hallar distintos model os basados en la llamada curva de
Phillips, que relaciona la inflacion con e empleo o, aternativamente, con el crecimiento
econdmico. Més especificamente, la mayoria de desarrollos que se hallan en los trabajos
publicados estos Ultimos afios dan la inflacion en funcién del output (mas o menos
equivalente al producto interior bruto) y de la tasa de empleo. Este planteamiento sdlo puede
usarse con datos trimestrales, ya que no hay, en general, datos mensuales para el output.



El modelo general seria:
X = ®(B)x +¥(B)y, + \(B)z +¢,

siendo x; la tasa de inflacion trimestral, y; la tasa de paro, z €l output, @ (B), W (B) y
A (B) polinomios AR, y una serie & completamente aeatoria. En algunos trabajos se usa e
[lamado output gap, o diferencia entre el output real y potencial, € dado por una tendencia,
gue se obtiene, en la mayoria de los casos, con métodos de alisamiento parecidos a los que
podrian usarse para calcular lainflacion subyacente (Camba-Méndez y Rodriguez-Palenzuel a,
2001). En un trabajo posterior nos ocuparemos de estos model os.

Los estudios realizados hasta el momento apuntan a que el modelo basado en la
curva de Phillips se gjusta mejor a los datos disponibles para la inflacién americana que para
la europea (Stock y Watson, 2001). Por otra parte, Stock y Watson (1999) han comprobado
gue otros indicadores macroeconémicos, como |os indices de ocupacion de nueva vivienda, o
agregados de indices monetarios, pueden dar mejor resultado que e output en una ecuacion
de Phillips. Se trata de un campo en el gue actualmente hay una gran actividad.
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1989
1990
1991
1992
1993
1994
1995
1996
1997
1998
1999
2000
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Tablal
EVOLUCION DE LA INFLACION EN ESPANA

Volatilidad de la inflacion, por grupos

Grupo 1 Grupo 2 Grupo 3 Grupo 4
Media Desv. Media Desv. Media Desv. Media
estandar estandar estandar
0,61 122 039 032 064 028 037
0,44 121 044 038 061 044 044
0,27 120 041 034 057 060 0,39
0,11 1,15 043 040 048 027 051
0,36 083 024 022 049 037 0,25
0,40 063 021 020 039 034 0,16
0,37 054 024 023 04 048 0,34
0,24 050 019 017 03 0,17 0,29
0,13 o066 016 016 026 021 0,12
0,05 044 019 020 007 032 0,18
0,20 042 017 017 024 053 0,15

0,27 046 019 018 037 026 0,25
Grupo 6 Grupo 7 Grupo 8

Media Desv. Media Desv. Media Desv. Total

estandar estandar estandar media

057 08 039 043 066 030 0,56
oer 0O0/9 045 049 074 033 053
05 092 053 048 067 046 045
o777 061 064 058 075 060 044
053 05 041 039 048 039 040
047 058 028 022 035 03 035
03% 043 03 026 037 039 035
028 027 019 025 030 030 0,26
010 030 014 019 027 052 017
002 027 014 016 030 053 012
043 036 009 017 028 05 024
045 045 025 026 042 08 032

Desv.
estandar
0,13
0,19
0,20
0,22
0,12
0,11
0,13
0,26
0,09
0,07
0,10
0,08

Desv.
estandar
0,48
0,45
0,43
0,49
0,23
0,26
0,28
0,20
0,18
0,17
0,19
0,13

Grupo 5
Media

0,45
0,61
0,83
0,70
0,38
0,31
0,32
0,30
0,25
0,31
0,13
0,26

Desv.
estandar
0,38
0,53
1,04
0,84
0,28
0,21
0,29
0,29
0,28
0,25
0,18
0,24
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Tabla2
EVOLUCION DE LA INFLACION EN ESPANA

Prediccion de la inflacion con distintos modelos

Afio Inflacion Naive Naive Memoria Memoria
corregido larga mensual larga anual
1989 6,9 58 7,1 5,6 5,6
1990 6,5 6,9 7.9 57 57
1991 55 6,5 6,2 55 55
1992 53 55 4,5 49 50
1993 49 53 52 4,6 4,6
1994 4,3 49 4,5 4,3 4,3
1995 4,3 4,3 3,7 39 3,9
1996 3,2 4,3 4,3 3,7 3,7
1997 2,0 3,2 2,1 3,1 3,1
1998 14 2,0 0,8 2,5 25
1999 29 14 0,8 2,0 2,0
2000 4,0 29 44 2,3 2,3
Tabla 3

Erroresde prediccion y error cuadréatico medio (M SE) para distintos modelos

Afio Naive Naive corregido Memorialarga mensual Memorialarga anual
1989 -1,0 0,2 -1,3 -1,3
1990 0,3 14 -0,9 -0,9
1991 10 0,7 -0,1 -0,0
1992 0,2 -0,8 -0,4 -0/4
1993 0,4 0,2 -0,3 -0,3
1994 0,6 0,2 -0,1 -0,1
1995 -0,0 -0,6 -0/4 -0/4
1996 11 11 0,5 0,5
1997 1,2 0,1 1,1 1,1
1998 0,6 -0,6 11 11
1999 -15 2,1 -0,9 -0,9
2000 -1,0 0,5 -1,7 -1,7

MSE 0,84 0,89 0,86 0,85



Estadistico

Media
Stdev
acf(1)
acf(2)
acf(3)
acf(4)
pacf(1)
pacf(2)
pacf(3)
pacf(4)

Afos 1981-1990
AR(2)

AR(4)
Regresion |
Regresion ||
Regresion 111
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Tabla4
EVOLUCION DE LA INFLACION EN ESPANA

Resumen estadistico de la inflacién, por décadas

Total 1961-1970 1971-1980 1981-1990
2,10 1,60 3,50 2,37
1,64 1,63 1,71 1,20
0,473* 0,042 0,304* 0,040
0,546* -0,010 0,266* 0,588*
0,508* 0,076 0,386* 0,083
0,556* 0,013 0,274* 0,582*
0,473* 0,042 0,304* 0,040
0,415* -0,012 0,191 0,587*
0,250* 0,077 0,300* 0,077

-0,266* 0,007 0,099 0,364*

Tabla5

Modelos AR y deregresiéon para la inflacion trimestral

Modelo Congtante o] () 0] ()]
2,2232 -0,0019 0,6527

2,3271 0,0134 0,3391 0,0060 0,8387
0,7646 0,6261

0,2999 0,2793 0,5246
0,8932

0,3275 0,5829

Regresion 1V

Afos 1991-2000
AR(2)

AR(4)
Regresion |
Regresion ||
Regresion |11
Regresion 1V

0,9511 -0,0618 0,6158

0,9749 —0,0415 0,4510 -0,0119 0,2599
0,3899 0,5569
0,2558 0,2997 0,3886
0,8302
0,3979 0,4759

1991-2000

1,00
0,69
—0,165
0,640*
—0,143
0,524*
0,165
0,630*
0,000
0,191

Error
estandar
0,9296
0,8387
0,9195
0,7921
0,9760
0,7923

0,4676
0,4648
0,4751
0,4341
0,5185
0,4490
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Tabla 6
EVOLUCION DE LA INFLACION EN ESPANA

Erroresde prediccion y error cuadratico medio (M SE) para modelos de regresion

Afo Regresion || Regresion 11 Regresion 1V
1989 -0,65 0,16 -1,29
1990 0,29 0,17 -0,25
1991 1,06 1,16 0,48
1992 0,43 0,29 -0,27
1993 0,59 -0,61 -0,15
1994 0,88 0,04 0,09
1995 0,43 -0,57 -0,42
1996 1,36 -0,69 0,48
1997 1,73 -0,14 0,72
1998 1,64 1,22 0,53
1999 -0,39 -1,35 -1,58
2000 -0,25 -1,14 -1,27

MSE 0,90 0,61 0,62
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Figura2
EVOLUCION DE LA INFLACION EN ESPANA

Tasa de inflacion trimestral, 1961-2000
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Figura3

Tasa de inflacion anual, 1961-2000
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Figura4
EVOLUCION DE LA INFLACION EN ESPANA
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Figura 6
EVOLUCION DE LA INFLACION EN ESPANA

Prediccion de lainflacion trimestral. La linea continua es la inflacion real,
y la discontinua, la predicha por el modelo deregresion |11 dela Tabla 5
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